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Abstract: The increase in the elderly population due to low birth rates and the maintenance of their 

health are concerns for many people. Recently, there have been attempts to treat diseases by 

eliminating aged cells or reversing aging mechanisms, with their efficacy proven through actual 

animal experiments[1]. In many cases, such emerging technological fields are initially researched in 

advanced countries like the United States. Korean researchers follow a ‘catch-up’ R&D strategy after 

the mechanisms and effects are known[2]. However, in the current reality where global technological 

competition aligns with national security, following such a strategy may make it difficult for Korea to 

gain an edge in technological sovereignty competition. If the government makes swift investments in 

R&D and supports workforce in emerging technological fields, it can lead to seizing cutting-edge 

technologies and transforming a ‘chasing’ R&D structure into a ‘pioneering’ R&D[3]. In this study, a 

keyword search was conducted in aging diagnosis and treatment technology, resulting in the extraction 

of 1,743 effective patents. Utilizing diverse patent analyses, Korea's competitiveness were examined, 

and by using inventor information from patent data along with labor statistics issued by the Ministry of 

Trade, Industry and Energy (MOTIE), the present condition of R&D workforce changes were 

analyzed. 
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요약: 저출산에 따른 고령인구의 증가 및 고령인구의 건강유지는 많은 이들의 관심사항이다. 
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최근 노화된 세포를 제거하거나 역노화 메커니즘을 활용하여 질병을 치료하려는 시도가 

있었으며 실제 동물실험을 통해 효과가 증명되기도 하였다[1]. 이러한 신기술분야는 미국 등 

선진국에서 먼저 연구되어 메커니즘 및 효과가 알려진 후 국내연구가 진행되는 ‘추격자(catch-

up)’형 R&D전략이 펼쳐지는 경우가 많다[2]. 그러나 글로벌 기술경쟁이 국가안보로 이어지는 

최근의 현실에서 상기와 같은 전략은 우리나라가 기술패권경쟁에서 우위를 점하기 힘들 

것이다. 정부가 떠오르는 기술분야에 대해 신속한 R&D투자와 인력지원을 한다면 신기술을 

선점하여 추격형 R&D 구조를 선도형 R&D 구조로 변화시킬 수 있을 것이다[3]. 본 

연구에서는 노화진단 및 치료기술분야에 대해 키워드 검색을 통해 유효특허 1,743건을 

추출하였고, 유효특허를 활용하여 연도별, 기술별, 출원인별, 성장주기별 분석을 실시하였다. 

다양한 특허분석을 활용하여 한국의 경쟁력을 진단하였으며, 특허데이터 중 발명자 정보와 

산업부에서 발행하는 노동통계를 활용하여 R&D 인력변동 현황에 대해 분석하였다.  

 

핵심어: 노화, 노화진단, 노화치료, 역노화, 노화예방, R&D, 신규 인력 

 

1. 서론 

1.1 연구배경 및 필요성 

2021년 통계청의 ‘장래인구추계를 반영한 세계와 한국의 인구 현황 및 전망’발표에 따

르면, 우리나라 고령인구 구성비는 2070년 46.4%로 증가할 것으로 내다보고 있으며[4], 

2023년 우리나라 평균 기대수명은 84.3세로 꾸준히 증가하고 있어 수명에 따라 노화를 

진단하고 치료하기 위한 기술이 요구되고 있다.  

2018년 세계보건기구(WHO)가 노화에 별도의 질병코드(MG2A)를 부여한 것에서 알 수 

있듯 노화 치료라는 용어는 더 이상 낯설지만은 않다. 질병코드는 환자의 진단 및 치료

과정을 관리하기 위하여 부여되는 것으로 노화의 질병코드 부여는 노화에 따른 질병들을 

분류하고 노화치료 연구를 활성화시키는 계기가 되었다[5]. 노화는 연령 증가에 따른 생

식력 감소와 사망률 증가가 이루어지는 진행성 기능 상실로, 신체의 생리적 통합성이 비

가역적이면서도 지속적으로 진행되는 현상으로 정의되고 있다[6][7].  

앞으로 다가올 초고령화 사회에서 어떻게 하면 노화관리, 즉 잘 늙어갈 수 있는가

(Well-aging)는 모든 사람에게 매우 중요한 이슈이다. 노화관리란 노화관련 질병만을 조기

에 발견하여 단순히 치료하는 것이 아니라 신체의 주요 기능을 최적화시킴으로써 건강수

명을 늘리고 삶의 질을 높여 건강한 노년을 이끄는 것이 노화관리의 궁극적인 목표인 것

이다[8]. 노화관리의 궁국적인 목표를 이루기 위해서는 관련 과학기술인재 육성 및 확보

가 필요하다고 볼 수 있다. 하지만, 홍성민 등은 우수한 과학기술인재 유입과 지속 성장

을 위한 생태계 조성에 우리 과학기술인력정책에 부족함이 있다고 진단하고 있다[9]. 

급변하는 글로벌 환경 속에서 과학기술인력은 우리 미래를 좌우할 중요한 이슈임에 틀

림이 없다. 이에 세계 각국이 앞다투어 핵심인재 양성과 영입을 위해 뛰고 있다. 그러나 

전문가들은 디지털 전환과 빠른 인구감소 등으로 인해 이공계 인력의 신규 유입이 크게 

줄 것으로 내다보고 있다[10]. 

본 연구에서는 노화진단 및 노화치료기술분야 특허분석을 통하여 한국의 기술력을 진

단하고, 발명자 분석 결과와 산업부에서 제공하는 산업기술인력자료를 통하여 해당 분야 

연구인력 신규인력 진입여부를 알아보고자 한다. 또한 주요국에 출원된 노화진단 및 노
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화치료 기술분야의 특허분석을 통하여 국내 기술동향과 기술발전단계를 알아봄과 동시에 

발명자 정보를 활용하여 관련분야 과학기술인력 신규 인력 유입 현황을 분석하려고 한

다. 이러한 연구결과는 향후 국가 R&D인력양성 계획 수립의 기초자료로 활용될 수 있을 

것이다.  

1.2 연구 목적 

본 연구에서는 노화진단 및 치료기술분야 최신기술동향 및 한국의 경쟁력을 진단하기 

위해 특허데이터를 총 3개 중분류로 구분하였고, 연도별, 국가별, 중분류별, 기술성장 

단계별, 다출원인, 국가간 비교 등 분석을 실시하였다. 또한 과학기술인력 변동분석은 

특허데이터 중 발명자 연령대 및 산업부에서 발행하는 산업기술인력수급 실태조사(2022) 

데이터를 활용하여 분석을 실시하였다.  

2. 분석자료 및 분석방법 

2.1 분석 자료 

2.1.1 특허검색 데이터 및 분석범위 

본 연구에 사용된 특허데이터는 1991.1.1.~2022.12.31.까지 공개 및 등록된 한국, 미국, 

일본, 유럽, 중국 특허를 대상으로 분석을 실시하였으며, 기초데이터는 Wert 

Intelligence사에서 제공하는 KEYWERT 특허검색시스템을 사용하여 데이터를 

다운로드하여 분석하였다. 노화진단 및 치료 기술분야에 대해 3개 중분류로 구분하여 

검색을 진행하였고, 총 16,679건이 검색되었다. 명세서에 기재된 초록과 청구항을 근거로 

일반적인 노화관련 기술은 제외하고 1,743건을 유효특허로 선별하였다.  

[표 1] 분석대상 기술분류 

[Table 1] Technology Classification 

대분류 중분류 기술개요 

노화진단 및 

치료기술 

(A) 

노화진단기술(AA) 생체나이측정, 노화 진단 및 평가 기술 

노화치료기술(AB) 
시스테믹 역노화, 노화기전 타겟 화합물, 줄기세포 역노화, 

오믹스기반 세포역노화 관련 기술 

노화예방∙지연기술(AC) 
빅데이터/AI 활용 노화지연 디지털 플랫폼, 건강관리 능력 

증강/보완기기로 노화예방∙지연관련 기술 

 

발명자 분석은 유효특허 1,743건 중 출원 시 발명자의 출생연도를 확인할 수 있는 

한국특허 737건(발명자 수 3,006명)을 대상으로 분석을 실시하였다. 분석데이터는 

한국특허정보원(KIPI)을 통해 입수하였으며, 출원인 정보를 비식별화하여 출원당시 

출원인의 연령대(20대, 30대 등) 정보만 입수하여 분석하였다.  

2.1.2 바이오헬스 분야 산업기술인력 현원데이터 

본 연구에서는 산업통상자원부가 산업기술혁신촉진법에 따라 근로자 10인 이상 전국 

사업체를 대상으로 매년 실시하는 산업기술인력수급실태조사 결과를 활용하였다. 
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2013년도부터 2021년도까지 9개 년도에 걸쳐 해당 년도의 12월 31일 기준으로 사업체에 

종사하는 산업기술인력의 수, 즉 현재 보유인원에 대해 조사한 결과를 활용하였다. 

2013년 조사부터 12대 주력산업으로 확대한 바 2013년부터의 조사결과를 활용하였다. 

한편 산업기술인력수급실태조사는 한국표준산업분류의 중분류 수준과 1대 산업 등을 

고려하여 기계, 디스플레이, 반도체, 바이오헬스, 섬유, 자동차, 전자 등 35개 산업으로 

분류하여 진행되었으며 가운데 바이오헬스 분야 현원 정보를 활용하였다 [11]. 

2.2 분석 방법 

 특허분석 방법은 특허분석 실무에서 흔히 활용되는 강민구 등(2014), 이도연 등(2020)이 

활용한 연도별/국가별/출원인별/세부기술별분석, 기술수준분석, 성장단계분석과 동일한 

분석방법을 사용하였다[12][13]. 특허 발명자분석을 위해서 데이터 편차 값을 조정하여 

정규화시키는 대표적인 방법인 Min-Max 정규화 방법을 사용하여 분석하였다[14].  

𝒙′ =
𝒙−𝒙(𝒎𝒊𝒏)

𝒙(𝒎𝒂𝒙)−𝒙(𝒎𝒊𝒏)
                               (1) 

* 𝒙′는 정규화된 𝒙 값, 𝒙(𝒎𝒂𝒙)는 최대값, 𝒙(𝒎𝒊𝒏)는 최소값 

3. 분석 결과 

3.1 특허 분석 

3.1.1 연도별 및 국가별 분석  

노화 진단 및 치료기술분야에 대한 전체 특허동향을 살펴보면, 분석구간 초기에는 

완만한 증가세를 보이고 있으나 2000년도 중반부터 출원량이 큰 폭으로 증가하고 있다. 

특허는 18개월 후에 공개되기 때문에 분석구간을 고려하면 2021년, 2022년 데이터는 

미공개특허가 존재하여 감소하는 것처럼 분석되었다.  

 

[그림 1] 노화진단 및 치료기술 연도별 출원동향 

[Fig. 1] Patent Application Trends for Anti-aging Technology 
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 국가별 출원동향을 살펴보면, 기술주도국인 미국의 출원이 두드러지며, 한국, 일본, 

유럽의 출원동향은 유사한 경향을 보이고 있었다. 중국의 경우 2009년부터 출원이 

시작되었으나 최근 관련 출원이 급증하여 2021년 전세계 출원건수 1위로 나타나고 있다. 

한국의 경우 전체 출원량 중 18.9%(322건)을 차지하고 있으며, 최근 높은 출원 상승세를 

보이고 있어서 정량적 측면에서는 R&D가 활발하게 수행되고 있는 것으로 분석되었다.  

 

[그림 2] 노화진단 및 치료기술 국가별 출원동향 

[Fig. 2] Patent Application Trends by Year in Major Filing Country 

 

3.1.2 세부기술별 분석 

노화 진단 및 치료기술분야 세부기술별 분석을 살펴보면, 전체 출원건수(1,743건) 중 

노화진단기술(AA)은 321건(18%), 노화치료기술(AB)은 1,158건(67%), 노화예방기술(AC)는 

264건(15%)로 분석되었다. 국가별 특징을 살펴보면, 한국, 미국의 경우 세분야 모두 고른 

출원을 보이고 있는 반면 일본, 중국, 유럽의 경우 상대적으로 노화치료기술(AB)에 

출원이 집중되는 경향을 볼 수 있다.  

 

[그림 3] 노화진단 및 치료기술 세부기술별 출원동향 

[Fig. 3] Status of Patents by Detailed Technologies 

3.1.3 다출원인 분석 
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해당기술분야에 대한 다출원인 분석을 살펴보면, 다국적 대형제약사보다는 바이오 

전문기업이나 대학에서 연구가 집중되고 있었다. 다출원 1위인 Unity Biotech.의 경우 

2018년 나스닥에 상장되었으며, 안과 및 신경계질환 타겟 역노화약물 파이프라인을 

가지고 임상 2상을 진행중이다[15]. 

한국의 경우 서울대(17건), 생명공학연구원(13건) 등이 상위에 랭크되고 있는 등 

기업보다는 대학 및 출연연을 중심으로 기술개발이 진행되는 것으로 분석되었다. 또한 

중국의 경우 출원의 대부분이 대학에서 진행되고 있었으며, 지장대의 경우 다출원 상위 

공동 9위에 위치하는 등 활발한 연구가 진행되는 것으로 분석되었다. 

[표 2] 노화진단 및 치료기술 다출원인 분석 

[Table 2] Patent Application Trends for Anti-aging Technology(Top 10 player) 

순위 출원인 국가 출원건수 

1 Unity Biotech US 59 

2 Buck Institute for Research and Aging US 32 

3 캘리포니아대학교 US 26 

4 Siwa Co. US 22 

5 스탠포드대학교 US 21 

6 서울대학교 KR 17 

7 Univ. of Texas  US 14 

8 한국생명공학연구원 KR 13 

9 
지장대 CN 12 

하버드대학교 US 12 

 

3.1.4 성장단계 분석  

특허데이터를 활용하여 기술의 성장단계를 분석하는 ‘성장단계분석’은 분석대상 전체 

출원기간을 일정 구간으로 나누고 보통 5개 구간별 출원건수와 출원인수 증감추이를 

토대로 해당 기술분야의 성장단계를 분석한다[16].  

 

 

[그림 4] 노화진단 및 치료기술 성장단계 분석 
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[Fig. 4] Growth Stage of Patent Technologies 

특허기술 성장단계 분석결과는 태동기, 성장기, 성숙기, 쇠퇴기, 회복기로 표현된다. 

세부적으로 살펴보면, 출원인수와 출원건수 동시에 증가하기 시작하는 ‘태동기’는 R&D 

활동이 시작하는 단계이며, 출원인수와 출원건수가 급격히 진행되어 본격적으로 해당 

기술의 R&D가 진행되는 ‘성장기’로 구분된다. ‘성숙기’는 출원건수 증가가 다소 주춤하며 

출원인수가 감소하는 형태의 분석결과가 나오며 일부 선진 출원인만 출원을 유지하며, 

신규진입자가 감소하는 시기이다. 반면 관련 시장이 위축되어 출원건수 및 출원인수가 

모두 감소하는 ‘쇠퇴기’를 거처 신규 아이디어와 최신 기술트렌드에 부합하는 기술이 

개발되어 시장이 재형성되는 ‘회복기’ 단계로 구분된다.  

전체 분석구간 중 특허미공개 구간을 제외하고, 1구간(1992~1997), 2구간(1998~1997), 

3구간(2003~2008), 4구간(2009~2014), 4구간(2009~2014), 5구간(2015~2020)으로 구분하여 

분석하였다. 해당 기술분야는 분석결과 출원인수가 증가하면서 출원건수도 증가하는 

‘성장기’로 분석되었다.  

3.1.5 발명자 연령분석  

해당 기술분야에 연구자의 연령 분석을 위해 출원시 기재된 발명자의 연령대를 

활용하여 분석을 실시하였다. 출원 시 출원명세상에 기재된 정보 중 출생연도를 근거로 

출원 시 연령대를 계산하여 분석에 활용하였다.  

 

[그림 5] 노화진단 및 치료기술 발명자 연령대 분석 

[Fig. 5] Inventor Ages Analysis(2000 vs. 2020) 

 

발명자 평균연령을 분석하여 보면, 최근연도로 갈수록 발명자의 평균나이가 감소하는 

결과를 볼 수 있다. 또한 2000년 및 2020년 기준으로 출원 시 발명자의 연령대 데이터를 

취합하고 정규화의 대표적 방법인 Min-Max방법으로 분석한 결과, 연구자의 최다연령대는 

50대인 것은 동일하지만 2020년대에 젊은연구자 진입이 많아지는 것을 볼 수 있었다.  

젊은연구인력 유입은 정부가 2013년부터 5년 단위로 ‘제약산업 육성∙지원 5개년 

계획’을 수립하여 양질의 일자리 창출 및 다양한 인력양성 사업을 지원하였으며, 

박기범[17] 등은 교육-연구연계를 목표로 한 BK21사업이 연구인력 증가에 긍정적 

기여하였다고 분석하는 등 정부의 적극적 인력양성 노력의 결과로 보인다. 또한 

한국생명공학연구원 발표자료[18]에 따르면, 1990년대부터 시작된 바이오벤처 열기에 따라 

젊은연구자들의 바이오기업 창업이 붐을 이루었으며 창업기업의 숫자는 1992년 32개에서 

2020년 339개로 급증하고 있으며, 2020년 기준 약 54,000명이 관련 기업에 근무하고 있는 
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등 대학에서 배출된 바이오 인력이 산업현장에서 근무할 수 있도록 창업기업의 역할이 

크다고 판단된다.  

3.1.6 한국의 경쟁력 분석 

CPP(상대인용도, Cites Per Patent)는 연구개발결과에 대한 특허 정보를 분석하는데 

사용되는 지표로 개별 특허의 피인용수를 평균한 값이며, 분석대상 특허가 미래 

기술혁신에 미친 영향 정도를 보여주는 지표이다. PFS(패밀리특허 사이즈, Patent Family 

Size)는 해외출원 정도를 활용하여 해당 특허의 시장성 확보역량을 추정하는 

방법이다[19][20]. CPP는 인용정보를 기반으로 분석을 실시하므로 Forward/Backward 

인용정보를 추출할 수 있는 미국특허를 활용하여 분석을 실시하였다.  

 

[그림 6] 노화진단 및 치료기술에 대한 국가별 경쟁력 분석 

[Fig. 6] National Competitiveness Analysis    

 

분석결과를 살펴보면, 미국(US)출원인은 시장성 지표인 PFS가 5.0으로 평균을 약간 

하회하지만 특허의 질적수준인 CPP는 20.2로 매우 높았다. 한편 한국(KR)의 경우 

시장성은 PFS값이 0.7로 매우 낮지만 특허의 질적수준인 CPP는 8.0으로 평균 이상인 

것으로 분석되어 해외출원 등을 확대할 필요가 있는 것으로 분석되었다. 인도(IN) 및 

이탈리아(IT)출원인의 경우 시장성은 매우 높으나 질적 수준은 중간 또는 낮은 것으로 

분석되었으나 양국 모두 출원건수가 인도 8건, 이탈리아 12건으로 분석 건수가 적어 

향후 동향을 지속적으로 살펴볼 필요가 있다.  

3.2 산업인력 통계분석 

산업인력 통계분석은 산업부에서 매년 발행하는 산업기술인력수급실태조사(2022)를 

활용하였으며, 노화진단 및 치료관련 연구에만 종사하는 인력에 대한 데이터는 입수할 

수 없으므로 해당 기술이 속한 바이오헬스산업 인력 통계를 활용하여 분석을 

실시하였다. 해당분야 인력 변동은 연령대별 현원 비중 추이를 통해 해당 기술분야의 

인력 변동상황에 대해 살펴보았다.  

인력분석결과 바이오헬스산업의 경우 39세이하 비중이 2018년을 기점으로 반등하여 
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관련 분야 인력이 지속적으로 충원되고 있는 것으로 분석되었다. 또한 일시적 변동 

영향을 완화하고자 특정 시점을 중심으로 3개년도 평균을 구하는 3점 중심이동평균 

분석을 활용하였다. 연령대별 현원 비중의 증감에서 나아가 전년 대비 변화율(%)을 통해 

다시 살펴본 결과 바이오헬스 분야는 반도체 및 소프트웨어 분야와 달리 39세 이하 현원 

비중이 최근 4개년도 연속으로 양의 변화율(증가)을 보여 평균 연령대가 낮아지는 

방향성을 가지고 있음을 볼 수 있었다.  

 

  

[그림 7] 바이오헬스산업 현업 연령별 추이 

[Fig. 7] Trends in Average Ages of Labor Force(Bio-Health Industry) 

4. 결론 

최근 급격한 노령인구 증가 및 건강하게 노년생활을 즐기려하는 사회 니즈에 따른 

항노화 및 역노화관련 기술에 대한 관심이 급격히 증가하고 있다. 본 연구는 새로운 

사회니즈에 맞추어 나타나는 연구분야에서 우리나라의 기술적 경쟁력을 살펴보고, 상기 

분야에 신규연구인력이 적절하게 투입되는지 알아보기 위한 연구이다.  

특허분석을 통하여 살펴본 결과, 한국의 노화진단 및 치료기술분야에 대한 출원량은 

선도국인 미국(36.1%, 614건)에 비해서는 적지만 전체 출원량 대비 18.9%(322건)을 

차지하고 있어서 상당한 출원량을 보이고 있었다. 중분류별 분석에서 경제적, 효과적 

측면에서 AC(예방∙지연)분야가 많을 것으로 생각되지만 본 연구에서는 일반적인 

노화예방∙지연기술은 제외하고 빅데이터, AI를 활용한 노화지연 플랫폼기술 등 만을 

포함하였므로 절대 건수는 적게 추출되었다. 또한 한국은 일본, 중국, 유럽이 

AB(치료)분야에 집중적인 출원한 것과 달리 AA(진단), AB(치료), AC(예방∙지연) 분야에 

골고루 출원을 하고 있는 것으로 분석되었다.  

다출원인 분석에서 미국이 상위 7개가 포함되는 등 해당 기술분야 개발을 주도하는 

것으로 나타났다. 이러한 분석결과는 대부분의 바이오기술이 미국에서 개발된 후 

전세계로 이전되는 타분야의 경향과 유사하다. 한국의 경우 서울대 및 
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한국생명공학연구원이 포함되어 연구가 활발히 진행되고 있었으며, 주로 마커, 마커를 

활용한 치료제, 역노화 등 다양한 연구가 진행되고 있지만 노화정도를 측정하는 방법에 

대한 출원은 부족한 것으로 분석되어 해당 분야에 대한 적극적 지원이 필요할 것이다. 

또한 중국 지장대의 경우 중간엽줄기세포(MSC)를 활용한 노화세포 조절 연구가 활발히 

진행되는 등 수준급의 연구가 진행되는 것으로 분석되었다.  

출원인수와 출원건수를 활용한 기술성장단계분석에 따르면, 해당 기술분야는 아직 

‘성장기’로 분석되었다. 김성규 등에[21] 따르면, 성장기 영역 기술의 경우 ‘국내 적용 시 

경제적 이익을 창출할 수 있는 영역이며, 중소기업 육성 측면에서 기업의 성장에 가장 

효과적인 과제 영역’으로 분석하고 있는 등 성장기에 있는 노화 진단 및 치료기술분야에 

대한 정부의 적극 지원 정책을 통해 국내 기업의 체질을 개선하려는 노력이 필요하다.  

특허 질적지표와 시장성을 기초로한 한국의 경쟁력분석 결과, 한국출원인의 

특허질적지표(CPP)는 중간이상의 양호한 것으로 분석되었으나 시장성 지표(PFS)는 

경쟁국 대비 매우 낮은 것으로 분석되었다. 상기 분석은 국내기업의 경우 해외출원 

경험부족, 출원비용 등의 문제로 해외출원을 포기하는 경우가 많으며, 기업유형별 맞춤형 

해외출원 전략을 수립할 인력이 부족함을 지적하는 등 국내기업의 낮은 해외출원 

경쟁력을 지적한 특허청[22]의 분석결과와 유사한 결과로 볼 수 있다.  

통상적으로 최우석 등의[23] 연구결과와 같이 높은 PFS값은 시장확보력이 높으며, 낮은 

PFS값은 국내 시장에 집중하는 경향으로 간주한다. [그림 6]과 같이 해당분야에서 한국의 

낮은 PFS값은 국내연구진이 해외시장 개척보다 국내시장에 집중하는 것으로 간주할 수 

있으므로 정부는 PCT출원지원사업 등 해외권리확보 정책을 꾸준히 추진해야 할 것이다. 

또한 대학이나 출연연 차원에서도 특허관련 비용을 지출이 아닌 투자개념으로 보아 많은 

예산을 확보하려는 노력이 있어야 할 것이다.  

본 연구에서는 출원된 특허에 기재된 발명자 정보를 활용하여 발명자 연령분석을 

실시하였고 이를 통해 노화 진단 및 치료분야 연구인력에 대한 변화를 살펴보고자 

하였다. 개인정보보호 문제로 한국특허정보원으로 부터 출원당시 나이를 10년 단위 

연령대로 환산한 연령데이터를 입수하였다. [그림5]에서 보듯이 1998년부터 2022년까지 

발명자의 평균나이는 지속적으로 감소하고 있었으며, 2000년 및 2020년 기준으로 Min-

Max 방식으로 정규화한 후 분석해보면, 최대발명자 연령대는 50대로 동일하지만 

2020년에서는 50대 이하 연령대 발명자 숫자가 늘어난 것을 볼 수 있었다. 저출산 

기조에도 불구하고 해당기술분야에 젊은 연구자 숫자의 증가하는 것은 정부의 장기 

R&D지원 정책, BK21 등 대학지원 사업을 통한 양적 연구인력 육성, 바이오 

스타트업붐으로 증가된 연구인력을 흡수할 수 있는 환경이 마련된 결과인 것으로 

분석되었다.   

발명자 연령분석으로부터 얻은 분석결과와 실제 노동통계 데이터와 비교분석을 위해 

산업인력수급실태조사(2022) 데이터를 입수하여 분석하였다. 노동통계 분석결과 노화 

진단 및 치료분야가 속한 바이오헬스산업의 경우 39세 이하 현원비중이 4개년도 연속 

증가하고 있었으며, 특히 2018년 기점으로 젊은 인력이 지속적으로 수급되어 있는 

것으로 분석되었다. 바이오헬스 분야로의 신규인력 증가가 노화진단 및 치료기술분야의 

인력증가로 귀결된다고 볼 수는 없으나 동종 기술분야로 신규인력이 유입되는 것은 노화 

진단 및 치료분야로의 연구인력 유입도 긍정적으로 바라볼 수 있다고 판단된다. 따라서 

발명자분석과 노동통계 데이터 분석결과를 근거로 노화 진단 및 치료기술분야로 

신규인력이 유입되고 있다고 볼 수 있다.  



Study on Patent Analysis in the Field of Aging Diagnosis / Treatment Technology and Fluctuations in Scientific and 
Technological Workforce 

 

Copyright ⓒ 2024 KCTRS  347 

국내에 아직 분야별 R&D인력에 대한 통계자료가 완벽하지 않아 본 연구에서는 

산업인력수급실태조사 데이터를 활용하여 분석을 실시하였다. 하지만 상기 데이터는 

직접적 R&D인력뿐 아니라 생산직, 관리직 등 비R&D인력도 포함되어 있는 단점이 있다. 

분야별 R&D인력에 상세통계가 이루어진다면 좀 더 유익한 연구가 될 수 있을 것이다.  

한편 발명자 연령분석에서 개인정보보호 등의 문제로 인해 출원당시 연령이 아닌 

연령대로 분석을 실시하여 20년간 발명자 분석 시 정확한 경향을 파악하기 어려운 점이 

있었다. 학술적 목적을 위해 정확한 연령분석이 가능토록 제도적 뒷받침이 있다면 좋을 

것이다. 또한 노화관련 발명자 평균연령과 바이오헬스산업 현원 평균연령의 상관관계에 

대한 분석을 통해 두 연령간 상호연관성에 대한 분석이 이루어진다면 노화 진단 및 

치료분야에 대한 신규인력유입에 대한 보다 객관적 증거를 얻을 수 있을 것이다. 본 

연구가 향후 과학기술인력양성을 위한 기초자료로 활용되기를 바란다.  
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